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ΒΙΟΓΡΑΦΙΚΟ ΣΗΜΕΙΩΜΑ 

Σωτήρης Β. Κωτσιαντής 
 

ΠΡΟΣΩΠΙΚΑ ΣΤΟΙΧΕΙΑ 
Ημερομηνία γέννησης: 25/02/1977 

Τόπος διαμονής: Αχελώου 63, Πάτρα  

Tηλέφωνο: 26111-25014, κινητό 6972-119411  

Στρατιωτικές υποχρεώσεις: εκπληρωμένες 

Οικογενειακή κατάσταση: έγγαμος με δυο παιδιά 

e-mail: sotos@math.upatras.gr  

Web address: https://www.math.upatras.gr/el/people/sotos 

h-index: 41, g-index: 150 (scholar google) 

 

ΣΠΟΥΔΕΣ 
• 2002-2005: Διδακτορική διατριβή με θέμα «Ομάδες ταξινομητών για την αύξηση της ακρίβειας των μεθόδων 

μηχανικής μάθησης και εξόρυξης γνώσης» στο Πανεπιστήμιο Πατρών. 

• 1999-2001: Μεταπτυχιακό τίτλο σπουδών στα ‘Υπολογιστικά Μαθηματικά και Πληροφορική’ του 

Πανεπιστημίου Πατρών με βαθμό 9. 

• 1995-1999: Πτυχίο Μαθηματικών Πανεπιστημίου Πατρών με βαθμό 7.24. 

 

ΔΙΔΑΚΤΙΚΗ ΕΜΠΕΙΡΙΑ 
• 1/2024-τώρα: Αναπληρωτής Καθηγητής, Τμήμα Μαθηματικών Πανεπιστημίου Πατρών (προπτυχιακά 

μαθήματατα: Επιστήμη Δεδομένων, Αριθμητική Ανάλυση, Προγραμματισμός με Python, μεταπτυχιακά μαθ: 

Βάσεις Δεδομένων και Εξόρυξη Δεδομένων, Φυσικοί Υπολογισμοί και Νευρωνικά Δίκτυα)  

• 1/2019-2023: Επίκουρος Καθηγητής, Τμήμα Μαθηματικών Πανεπιστημίου Πατρών (προπτυχιακά 

μαθήματατα: Επιστήμη Δεδομένων, Αριθμητική Ανάλυση, Προγραμματισμός με Python, Δομές Δεδομένων, 

μεταπτυχιακά μαθ: Βάσεις Δεδομένων και Εξόρυξη Δεδομένων, Μηχανική Μάθηση, Φυσικοί Υπολογισμοί 

και Νευρωνικά Δίκτυα)  

• 1/2012-31/12/2018: Λέκτορας, Τμήμα Μαθηματικών Πανεπιστημίου Πατρών (προπτυχιακά μαθήματατα: 

Βάσεις Δεδομένων (2012-15), Αριθμητική Ανάλυση (2012-17), Αριθμητική Γραμμική Άλγεβρα (2013-17), 

Προγραμματισμός με Python (2013-17), μεταπτυχιακό μαθ: Υπολογιστική Νοημοσύνη (2010-17)) 

• 9/2006-τώρα: ΣΕΠ στη θεματική ενότητα ΠΛΗ 10 (Εισαγωγή στην Επιστήμη των Υπολογιστών, Τεχνικές 

Προγραμματισμού, Γλώσσες Προγραμματισμού, Δοµές Δεδομένων) στο Ελληνικό Ανοικτό Πανεπιστήμιο 

• 9/2006-9/2010: Λέκτορας 407/80 του Τμήματος Ε&Τ Υπολογιστών, Πανεπιστήμιο Πελοποννήσου (μαθ: 

Τεχνικές Μηχανικής Μάθησης και Εξόρυξης Γνώσης (2006-7, 2009-10), Δομές Δεδομένων (2006-9), 

Συστήματα διαχείρισης βάσεων δεδομένων (2007-9), Τεχνολογία Λογισμικού (2007-8), Ευφυή Συστήματα 

και Εφαρμογές (2009-10), Κατανεμημένη Διαχείριση Πληροφορίας (2009-10), Εργαστήρια C (2006-7, 

2008-9). 

• 9/2003-7/2005 και 9/2006-12/2011: Εργαστηριακός/Επιστημονικός Συνεργάτης στο ΤΕΙ Πατρών, Σχολή 

Διοίκησης και Οικονομίας, Τμήμα Λογιστικής: Εισαγωγή στους Η/Υ, Βάσεις δεδομένων, Λογιστικά 

Πληροφοριακά Συστήματα. 

 

ΣΥΜΜΕΤΟΧΗ ΣΕ ΕΡΕΥΝΗΤΙΚΑ / ΑΝΑΠΤΥΞΙΑΚΑ ΕΡΓΑ 
• 1/2022-12/2022: Ερευνητής στο έργο με τίτλο «Ευρωπαϊκή Συμμαχία Δεξιοτήτων Λογισμικού- ESSA» που 

• χρηματοδοτείται μέσω του προγράμματος«ERASMUS+/KA2, ΛΟΙΠΑ ΕΥΡΩΠΑΪΚΑ» 

• 1/2022-12/2022: Ερευνητής στο έργο με τίτλο GoodDEEDS - Digital Energy Efficiency Designers που 

χρηματοδοτείται μέσω του προγράμματος«ERASMUS+/KA2, ΛΟΙΠΑ ΕΥΡΩΠΑΪΚΑ» 

• 2/2018-6/2019: Επιστημονικός Υπεύθυνος στο ερευνητικό έργο MIS:5005767: «Υποστήριξη ερευνητών με 

έμφαση στους νέους ερευνητές» με τίτλο: Πρωτότυποι αλγόριθμοι συνδυασμού ημι-επιβλεπόμενης και 

ενεργητικής μηχανικής μάθησης και εφαρμογές τους 
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• 1/2005-12/2006: Ερευνητής σε ερευνητικό πρόγραμμα ΑΡΧΙΜΗΔΗΣ. Τίτλος ερευνητικού έργου: «Εξόρυξη 

Γνώσης στην Επιχειρηματική Νοημοσύνη και η καινοτόμος εφαρμογή της σε Λογιστικά / Οικονομικά 

Θέματα». 

• 1/2000-6/2001: Προγραμματιστής στο ερευνητικό έργο X-Genitor (ΠΕΝΕΔ 99ΕΔ68) ως μέλος του 

εργαστηρίου ανάπτυξης εκπαιδευτικού λογισμικού (ΕΑΕΛ) του Μαθηματικού Πατρών. 
 

ΕΠΑΓΓΕΛΜΑΤΙΚΗ ΕΜΠΕΙΡΙΑ 
10/2007-10/2010: Εξωτερικός Συνεργάτης Ανάλυσης Δεδομένων Μονάδας Εσωτερικής Αξιολόγησης 

Ελληνικού Ανοιχτού Πανεπιστήμιου (ΜΕΑΕ) 

4/2012-8/2012: Εξωτερικός Συνεργάτης στο Εργαστήριο Εκπαιδευτικού Υλικού και Εκπαιδευτικής 

Μεθοδολογίας (ΕΕΥΕΜ)» του «Ελληνικού Ανοικτού Πανεπιστήμιου» 

 

ΞΕΝΕΣ ΓΛΩΣΣΕΣ 
Αγγλικά (Certificate in Advance English- Cambridge), Γαλλικά (A1 - DELF) 

 

ΕΡΕΥΝΗΤΙΚΑ ΕΝΔΙΑΦΕΡΟΝΤΑ 
Τεχνητή Νοημοσύνη, Μηχανική μάθηση, Εξόρυξη δεδομένων και γνώσης, Επιστήμη Δεδομένων. 

 

ΔΗΜΟΣΙΕΥΜΕΝΟ ΕΠΙΣΤΗΜΟΝΙΚΟ ΚΑΙ ΕΡΕΥΝΗΤΙΚΟ ΕΡΓΟ 
 

I. Επιστημονικά Περιοδικά 
1. Lipitakis, A. D., Gravvanis, G. A., Filelis-Papadopoulos, C. K., Kotsiantis, S., & Anagnostopoulos, D. 

(2023)Sparse Approximate Pseudoinverse Preconditioning for Sparse Supervised Learning Problems with 

more Features than Samples, International Journal on Artificial Intelligence Tools, accepted for publication. 

2. Aikaterini Karanikola, Gregory Davrazos, Charalampos M. Liapis, Sotiris Kotsiantis, Financial Sentiment 

Analysis: Classic Methods vs. Deep Learning Models, accepted for publication, Intelligent Decision 

Technologies, vol. 17, no. 4, pp. 893-915, 2023, impact score: 0.74, Q3, SJR 2021: 0.24. 

3. Charalampos M. Liapis, Sotiris Kotsiantis, Temporal Convolutional Networks and BERT-based Multi-Label 

Emotion Analysis for Financial Forecasting, Information, 2023, 14(11), 596; 

https://doi.org/10.3390/info14110596 

4. Linardatos, P., Papastefanopoulos, V., Panagiotakopoulos, T. et al. CO2 concentration forecasting in smart 

cities using a hybrid ARIMA–TFT model on multivariate time series IoT data. Scientific Reports 13, 17266 

(2023). https://doi.org/10.1038/s41598-023-42346-0 

5. Vasilis Papastefanopoulos, Pantelis Linardatos, Theodor Panagiotakopoulos, Sotiris Kotsiantis, Multivariate 

Time Series Forecasting: A review of Deep Learning methods in recent IoT applications to Smart Cities, 

Smart Cities 2023, 6(5), 2519-2552; https://doi.org/10.3390/smartcities6050114 

6. Athanasios Salamanis, George A. Gravvanis, Sotiris Kotsiantis and Konstantinos M. Giannoutakis, A generic 

sparse regression imputation method for time series and tabular data, Knowledge-Based Systems, Volume 

279, https://doi.org/10.1016/j.knosys.2023.110965. impact score: 8.66, Q1, SJR 2021: 2.19. 

7. Panos Syriopoulos, Sotiris Kotsiantis, Nektarios Kalampalikis and Michael Vrahatis (2023), kNN 

Classification: a review, Annals of Mathematics and Artificial Intelligence, https://doi.org/10.1007/s10472-

023-09882-x 

8. Charalampos M. Liapis; Aikaterini Karanikola; Sotiris Kotsiantis, A Multivariate Ensemble Learning Method 

for Medium-Term Energy Forecasting, Neural Computing and Applications, 2023, 

https://doi.org/10.1007/s00521-023-08777-6, impact score: 5.6, Q1, SJR 2021: 1.07. 

9. Emmanuel Pintelas, Ioannis E. Livieris, Sotiris Kotsiantis and Panagiotis Pintelas, A Multi-View-CNN 

Framework for Deep Representation Learning in Image Classification, Computer Vision and Image 

Understanding, Volume 232, https://doi.org/10.1016/j.cviu.2023.103687, 2023, impact score: 4.886, Q1, SJR 

2021: 1.92. 

10. Athanasios Salamanis, George A. Gravvanis, Sotiris Kotsiantis, Michael Vrahatis, Novel Sparse Feature 

Regression Method for Traffic Forecasting, International Journal on Artificial Intelligence Tools, 2023, 32(1), 

https://doi.org/10.1142/S0218213023500082, impact score: 1.33, Q3, SJR 2021: 0.39. 

https://doi.org/10.3390/info14110596
https://doi.org/10.1038/s41598-023-42346-0
https://doi.org/10.3390/smartcities6050114
https://doi.org/10.1016/j.knosys.2023.110965
https://doi.org/10.1007/s10472-023-09882-x
https://doi.org/10.1007/s10472-023-09882-x
https://doi.org/10.1007/s00521-023-08777-6
https://doi.org/10.1016/j.cviu.2023.103687
https://doi.org/10.1142/S0218213023500082
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11. Charalampos Liapis, Aikaterini Karanikola, Sotiris Kotsiantis, Investigating Deep Stock Market Forecasting 

with Sentiment Analysis, Entropy 2023, 25(2), 219; https://doi.org/10.3390/e25020219, impact score: 2.94, 

Q2, SJR 2021: 0.55. 

12. Stamatis Karlos, Christos K. Aridas, Vasileios G. Kanas and Sotiris Kotsiantis, Classification of acoustical 

signals by combining Active Learning strategies with single view Semi-supervised Learning schemes, Neural 

Computing and Applications, 2023, 35(1): 3-20, https://doi.org/10.1007/s00521-021-05749-6, impact score: 

5.6, Q1, SJR 2021: 1.07. 

13. E Aggelopoulos, A Georgopoulos, S. Kotsiantis, Bank provision reversals and income smoothing: A case 

study, Journal of Accounting and Public Policy, Volume 42, Issue 3, 2023, 

https://doi.org/10.1016/j.jaccpubpol.2022.107051, impact score: 3.629, Q1, SJR 2021: 1.1. 

14. Georgia Garani, Dionysios Papadatos, Sotiris Kotsiantis, Vassilios S Verykios, Meteorological data 

warehousing and analysis for supporting air navigation, Informatics 2022, 9(4), 78; 

https://doi.org/10.3390/informatics9040078, impact score: 2.73, Q1, SJR 2021: 0.6. 

15. Samaras Christos, Rozita Tsoni, Paxinou Evgenia, Sotiris Kotsiantis, Vassilios S. Verykios, Coping with 

access difficulties and absenteeism through Data Visualization: A case study from a rural Vocational School 

in Northern Greece, Applied Sciences, 2022, 12(14), 6946; https://doi.org/10.3390/app12146946, impact 

score: 2.84, Q2, SJR 2021: 0.56. 

16. Stamatios-Aggelos N. Alexandropoulos, Christos K. Aridas, Sotiris B. Kotsiantis, George A. Gravvanis, 

Michael N. Vrahatis, Rotation Forest of Random Subspace Models, Intelligent Decision Technologies, 16(2): 

315-324 (2022), https://doi.org/10.3233/idt-210074, impact score: 0.74, Q3, SJR 2021: 0.24. 

17. Nikolaos S. Alachiotis, Sotiris Kotsiantis, Evangelos Sakkopoulos, Vassilios Verykios, Supervised Machine 

Learning Models for Student Performance Prediction, Intelligent Decision Technologies, 2022, 16(1): 93-

106 (2022), https://doi.org/10.3233/idt-210251, impact score: 0.74, Q3, SJR 2021: 0.24. 

18. Andreas F. Gkontzis, Sotiris Kotsiantis, Chris T. Panagiotakopoulos and Vassilios S. Verykios, A Predictive 

Analytics Framework as a Countermeasure for Attrition of Students, Interactive Learning Environments, 

2022, 30 (6), 1028-1043, https://doi.org/10.1080/10494820.2019.1709209, impact score: 5.22, Q1, SJR 2021: 

1.17. 

19. George C. Tsiatas, Sotiris Kotsiantis, Aristotelis E. Charalampakis, Predicting the Response of Laminated 

Composite Beams: A Comparison of Machine Learning Algorithms, Frontiers in Built Environment, section 

Computational Methods in Structural Engineering, 2022, https://doi.org/10.3389/fbuil.2022.855112. impact 

score: 2.56, Q2, SJR 2021: 0.54. 

20. Aikaterini Karanikola, Charalampos M. Liapis, S. Kotsiantis, Investigating cluster validation metrics for 

optimal number of clusters determination, Intelligent Decision Technologies, vol. 15, no. 4, pp. 809-824, 

2021, https://doi.org/10.3233/idt-210187, impact score: 0.74, Q3, SJR 2021: 0.24. 

21. Georgios Kostopoulos, Theodor Panagiotakopoulos, Sotiris Kotsiantis, Christos Pierrakeas, and Achilles 

Kameas, Interpretable Models for Early Prediction of Certification in MOOCs: A Case Study on a MOOC 

for Smart City Professionals, IEEE Access 9: 165881-165891 (2021), 

https://doi.org/10.1109/access.2021.3134787, impact score: 4.34, Q1, SJR 2021: 0.93. 

22. Charalampos M Liapis, Aikaterini Karanikola, Sotiris Kotsiantis, A Multi-Method Survey on the Use of 

Sentiment Analysis in Multivariate Financial Time Series Forecasting, Entropy 2021, 23(12), 1603; 

https://doi.org/10.3390/e23121603, impact score: 2.94, Q2, SJR 2021: 0.55. 

23. Tsiakmaki, M., Kostopoulos, G., Kotsiantis, S., & Ragos, O. (2021). Fuzzy-based Active Learning for 

Predicting Student Academic Performance using autoML: a step-wise approach, Journal of Computing in 

Higher Education (JCHE), 33(3): 635-667 (2021), https://doi.org/10.1007/s12528-021-09279-x, impact score: 

4.97, Q1, SJR 2021: 1.39. 

24. Emmanuel Pintelas, Meletis Liaskos, Ioannis Livieris, Sotiris Kotsiantis, Panagiotis Pintelas, A novel 

explainable image classification framework: case study on Skin cancer and Plant disease prediction, Neural 

Computing and Applications, 33(22): 15171-15189 (2021), https://doi.org/10.1007/s00521-021-06141-0, 

impact score: 5.6, Q1, SJR 2021: 1.07. 

25. Papastefanopoulos, V., Linardatos, P., Kotsiantis, S., Unsupervised Outlier Detection: A Meta-Learning 

Algorithm based on Feature Selection, Electronics 2021, 10(18), 2236; 

https://doi.org/10.3390/electronics10182236, impact score: 2.69, Q2, SJR 2021: 0.59. 

https://doi.org/10.3390/e25020219
https://doi.org/10.1007/s00521-021-05749-6
https://doi.org/10.1016/j.jaccpubpol.2022.107051
https://doi.org/10.3390/informatics9040078
https://doi.org/10.3390/app12146946
https://doi.org/10.3233/idt-210074
https://doi.org/10.3233/idt-210251
https://doi.org/10.1080/10494820.2019.1709209
https://doi.org/10.3389/fbuil.2022.855112
https://doi.org/10.3233/idt-210187
https://doi.org/10.1109/access.2021.3134787
https://doi.org/10.3390/e23121603
https://doi.org/10.1007/s12528-021-09279-x
https://doi.org/10.1007/s00521-021-06141-0
https://doi.org/10.3390/electronics10182236
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26. Theodor Panagiotakopoulos, Sotiris Kotsiantis, Georgios, Kostopoulos, Omiros Iatrellis, Achilles Kameas, 

Early Dropout Prediction in MOOCs Through Supervised Learning and Hyperparameter Optimization, 

Electronics 2021, 10(14), 1701; https://doi.org/10.3390/electronics10141701, impact score: 2.69, Q2, SJR 

2021: 0.59. 

27. Athanasios Salamanis, Anastasia-Dimitra Lipitakis, Sotiris Kotsiantis, Dimosthenis Anagnostopoulos, 

George A. Gravvanis, An Adaptive Cluster-based Sparse Autoregressive Model for Large-Scale Multi-Step 

Traffic Forecasting, Expert Systems with Applications, Volume 180, 15 October 2021, 115093, 

https://doi.org/10.1016/j.eswa.2021.115093, impact score: 9.6, Q1, SJR 2021: 2.07. 

28. Linardatos, P.; Papastefanopoulos, V.; Kotsiantis, S. Explainable AI: A Review of Machine Learning 

Interpretability Methods. Entropy 2021, 23(18), https://doi.org/10.3390/e23010018, impact score: 2.94, Q2, 

SJR 2021: 0.55. 

29. Stamatis Karlos, Georgios Kostopoulos, Sotiris Kotsiantis, Predicting and interpreting students’ grades in 

distance higher education through a semi-regression method, Applied Sciences, 2020, 10(23), 8413; 

https://doi.org/10.3390/app10238413, impact score: 2.84, Q2, SJR 2021: 0.56. 

30. Vangjel Kazllarof, Stamatis Karlos, Sotiris Kotsiantis, Investigation of combining Logitboost(M5P) under 

Active Learning classification tasks, Informatics, 2020, 7, 50, https://doi.org/10.3390/informatics7040050, 

impact score: 2.73, Q1, SJR 2021: 0.6. 

31. Andreas F. Gkontzis, Sotiris Kotsiantis, Dimitris Kalles, Christos T. Panagiotakopoulos, Vassilios S. 

Verykios, Polarity, emotions and online activity of students and tutors as features in predicting grades, 

Intelligent Decision Technologies, 2020, 14(3), pp. 409-436, https://doi.org/10.3233/idt-190137, impact 

score: 0.74, Q3, SJR 2021: 0.24. 

32. Vasilis Papastefanopoulos, Pantelis Linardatos, Sotiris Kotsiantis, COVID-19: A comparison of time series 

methods for active cases forecasting, Applied Sciences, 2020, 10 (11), 3880, 

https://doi.org/10.3390/app10113880, impact score: 2.84, Q2, SJR 2021: 0.56. 

33. Nikos Fazakis, Georgios Kostopoulos, Sotiris Kotsiantis and Iosif Mporas, Iterative Robust Semi-Supervised 

Missing Data Imputation, 2020, IEEE Access 8, 90555-90569, https://doi.org/10.1109/access.2020.2994033, 

impact score: 4.34, Q1, SJR 2021: 0.93. 

34. Emmanuel Pintelas, Meletis Liaskos, Ioannis Livieris, Sotiris Kotsiantis, Panagiotis Pintelas, Explainable 

machine learning framework for image classification problems: case study on Glioma cancer prediction, 

Journal of Imaging, 2020, 6(6), 37, https://doi.org/10.3390/jimaging6060037, impact score: 3.43, Q2, SJR 

2021: 0.73. 

35. Nikos Fazakis, Georgios Kostopoulos, Stamatis Karlos, Sotiris Kotsiantis and Kyriakos Sgarbas, An Active 

Learning Ensemble Method for Regression Tasks, Intelligent Data Analysis, 2020, 24 (3), 607-623, 

https://doi.org/10.3233/ida-194608, impact score: 1.3, Q3, SJR 2021: 0.36. 

36. Aristotelis Charalampakis, George C. Tsiatas, Sotiris kotsiantis, Machine Learning and Nonlinear Models for 

the Estimation of Fundamental Period of Vibration of Masonry Infilled RC Frame Structures, Engineering 

Structures, 206(110765), 2020, https://doi.org/10.1016/j.engstruct.2020.110765, impact score: 5.69, Q1, SJR 

2021: 1.63. 

37. Stamatis Karlos, Georgios Kostopoulos, Sotiris Kotsiantis, A Soft-Voting Ensemble based Co-training 

Scheme using Static Selection for Binary Classification Problems, Algorithms, 2020, 

https://doi.org/10.3390/a13010026, impact score: 2.36, Q2, SJR 2021: 0.52. 

38. Tsiakmaki, M., Kostopoulos, G., Kotsiantis, S., & Ragos, O. (2020). Transfer Learning from Deep Neural 

Networks for Predicting Student Performance. Applied Sciences, 10(6), 2145, 

https://doi.org/10.3390/app10062145, impact score: 2.84, Q2, SJR 2021: 0.56. 

39. Konstantinos Lavidas, Anthi Achriani; Stavros Athanassopoulos, Ioannis Messinis, Sotiris Kotsiantis, 

University Students’ intention to use search engines for research purposes: a structural equation modeling 

approach, Education and Information Technologies, 25(4): 2463-2479 (2020), 

https://doi.org/10.1007/s10639-019-10071-9, impact score: 5.26, Q1, SJR 2021: 1.06. 

40. Maria Tsiakmaki, Georgios Kostopoulos, Sotiris Kotsiantis, Omiros Ragos, Implementing AutoML in 

Educational Data Mining for Prediction Tasks, Applied Sciences, 2020, 10(1), 90; 

https://doi.org/10.3390/app10010090, impact score: 2.84, Q2, SJR 2021: 0.56. 

https://doi.org/10.3390/electronics10141701
https://doi.org/10.1016/j.eswa.2021.115093
https://doi.org/10.3390/e23010018
https://doi.org/10.3390/app10238413
https://doi.org/10.3390/informatics7040050
https://doi.org/10.3233/idt-190137
https://doi.org/10.3390/app10113880
https://doi.org/10.1109/access.2020.2994033
https://doi.org/10.3390/jimaging6060037
https://doi.org/10.3233/ida-194608
https://doi.org/10.1016/j.engstruct.2020.110765
https://doi.org/10.3390/a13010026
https://doi.org/10.3390/app10062145
https://doi.org/10.1007/s10639-019-10071-9
https://doi.org/10.3390/app10010090
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41. Christos K. Aridas, Stamatis Karlos, Vasileios G. Kanas, Nikos Fazakis and Sotiris Kotsiantis, Uncertainty 

based under-sampling for learning Naive Bayes classifiers under imbalanced data sets, IEEE Access, Vol.8, 

2122 – 2133, 2020, https://doi.org/10.1109/access.2019.2961784, impact score: 4.34, Q1, SJR 2021: 0.93. 

42. Srivastava, G., Lin, J. C. W., Pamucar, D., & Kotsiantis, S. (2020). Applications of fuzzy systems in data 

science and big data. IEEE Transactions on Fuzzy Systems, 29(1), 1-3. 

https://doi.org/10.1109/tfuzz.2020.3039398, impact score: 10.12, Q1, SJR 2021: 4.08. 

43. Vangjel Kazllarof, S. Karlos, Sotiris Kotsiantis, Active Learning Rotation Forest for Multiclass Classification, 
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Πατρών, 2020 

• Σταμάτης-Άγγελος Αλεξανδρόπουλος, Υπολογιστική Νοημοσύνη, Τμήμα Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2020 

• Νικόλαος Φαζάκης, Ημι-επιβλεπόμενη Μηχανική Μάθηση, Τμήμα Ηλεκρολόγων Μηχανικών και 

Τεχνολογίας Υπολογιστών, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2021 

• Μαρία Τσιακμάκη, Νέοι Αλγόριθμοι Μηχανικής Μάθησης για την επαγωγή γνώσης από 

εκπαιδευτικά/μαθησιακά δεδομένα, Τμήμα Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2021 

• Γιάννης Αποστολόπουλος, Development of a Medical Decision Support System in Nuclear Medicine 

utilising Advanced Machine Learning techniques for capturing underlying image features, Τμήμα Ιατρικής, 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2022 

• Ροδάνθη Τσώνη, Α Holistic Approach to Learning Analytics and Educational Data Mining in Distance 

Learning through Data and Machine Learning PipelinesΕλληνικό Ανοικτό Πανεπιστήμιο, 2022 

 

Επιβλέπων Διδακτορικών Διατριβών (σε εξέλιξη) 
Παντελής Λιναρδάτος, Ανάπτυξη Πρωτότυπων Αλγορίθμων Βαθιάς Μάθησης, Τμήμα Μαθηματικών, 

Πανεπιστήμιο Πατρών 

Βασίλης Παπαστεφανόπουλος, Συστήματα Συστάσεων και Αλγόριθμοι Βαθιάς Μάθησης, Τμήμα Μαθηματικών, 

Πανεπιστήμιο Πατρών 

Χαράλαμπος Λιάπης, Επεξεργασία Φυσικής Γλώσσας και Αλγόριθμοι Μηχανικής Μάθησης, Τμήμα 

Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο Πατρών 

Καρανικόλα Κατερίνα, Αλγόριθμοι Μηχανικής Μάθησης και Εφαρμογές, Τμήμα Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο 

Πατρών 

 

Μέλος Τριμελών Συμβουλευτικών Επιτροπών Διδακτορικών Διατριβών (σε εξέλιξη) 
• Χρήστος Αριδάς, Υπολογιστική Νοημοσύνη και μάθηση από ανομοιογενή δεδομένα, Τμήμα Μαθηματικών, 

Πανεπιστήμιο Πατρών 

• Βαγγέλης Καζλάροφ, Ενεργητική μηχανική μάθηση, Τμήμα Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο Πατρών 

• Κυρίτσης Κωνσταντίνος, «Αναλυτική Εκπαιδευτικών Δεδομένων για τεχνολογικά υποστηριζόμενη μάθηση», 

Τμήμα Ηλεκτρολόγων Μηχανικών και Μηχανικών Υπολογιστών του Πανεπιστημίου Πελοποννήσου 

 

Επίβλεψη Μεταπτυχιακών Διπλωματικών Εργασιών 
1. Γεώργιος Σολωμός, Νευρωνικά Δίκτυα Γράφων και Εφαρμογές, ΠΜΣ MCDA, 2023 

2. Σάρα Τζέλο, Ο ρόλος της Τεχνητής Νοημοσύνης στην επίτευξη των Στόχων Βιώσιμης Ανάπτυξης, ΠΜΣ 

MCDA, 2023 

3. Κατερίνα Πιστιόλη, Αναγνώριση ηλικίας και φύλου μέσω εικόνων με τη χρήση Βαθιάς Μάθησης, ΠΜΣ 

MCDA, 2023 

4. Κυριακόπουλος Κων/νος, Μεταφορά μάθησης μέσω νευρωνικών δικτύων, ΠΜΣ MCDA, 2023 
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5. Μισύρης Ανδρέας, Ανάλυση συναισθήματος με χρήση μεθόδων επαύξησης δεδομένων και μηχανικής 

μάθησης, ΠΜΣ MCDA, 2023 

6. Εμμανουήλ Τζανιδάκης, Tεχνικές Παλινδρόμησης και Μηχανικής Μάθησης για εκτίμηση ύψους μισθών 

νέων πτυχιούχων, ΠΜΣ MCDA, 2023 

7. Άντζελα Κουλλόλλι, Επεξεργασία Φυσικής Γλώσσας, ΠΜΣ MCDA, 2023 

8. Τσακούμης Δημήτριος, Νευρωνικά Δίκτυα Γράφων και Εφαρμογές, ΠΜΣ MCDA, 2023 

9. Μαρίας Θεοδωροπούλου, Ανίχνευση Ανωμαλιών στα δεδομένα με χρήση μεθόδων Μηχανικής Μάθησης, 

ΠΜΣ MCDA, 2023 

10. Σωτηρίας Σακέτου, Μελέτη ικανότητας διαφόρων Προεκπαιδευμένων Μοντέλων στην Απάντηση 

Ερωτήσεων πάνω σε Κείμενα Οικονομικού Περιεχομένου, ΠΜΣ MCDA, 2023 

11. Καραγεώργος Αργύρης, ΠΡΟΒΛΕΨΗ ΑΠΟΤΕΛΕΣΜΑΤΩΝ ΠΟΔΟΣΦΑΙΡΙΚΩΝ ΑΓΩΝΩΝ ΜΕ ΧΡΗΣΗ 

ΜΗΧΑΝΙΚΗΣ ΜΑΘΗΣΗΣ, ΠΜΣ MCDA, 2022 

12. Σταμάτης Κουτελάκης, Εύρεση Καταλληλότερου Αλγορίθμου Επιλογής Μεταβλητών ανά Αλγόριθμο 

Μάθησης μέσω Πειραματικής Διαδικασίας, ΠΜΣ MCDA, 2022 

13. Τάτσης Αλέξανδρος, Ανίχνευση Ψευδών Ειδήσεων με χρήση Τεχνικών Μηχανικής Μάθησης, ΠΜΣ MCDA, 

2022 

14. Σώτια Σάββα, Εξόρυξη Γνώμης και Μέθοδοι Ρητορικής Μίσους, ΠΜΣ MCDA, 2022 

15. Γρηγόριος Δαβράζος, Μπεϋζιανές Τεχνικές Μηχανικής Μάθησης, ΠΜΣ MCDA, 2022 

16. Αθανάσιος Παπαστεφανόπουλος, Αναγνώριση ανθρώπινων ενεργειών με χρήση τεχνικών μεταφερόμενης 

μάθησης, ΠΜΣ MCDA, 2022 

17. Μητσάκη Κωνσταντίνα, Εξόρυξη Γνώσης από Μεγάλα Δεδομένα, ΠΜΣ MCDA, 2022 

18. Κυριακοπούλου Δήμητρα, Ενοποίηση διπλότυπων εγγραφών σε βάσεις δεδομένων, ΠΜΣ MCDA, 2022 

19. Ζούλφος Αθανάσιος, Ανίχνευση ανωμαλιών σε δεδομένα χρονοσειρών, ΠΜΣ MCDA, 2021 

20. Σταυρούλα Λάππα, Ερμηνεύσιμη Μηχανική Μάθηση, ΠΜΣ MCDA, 2021 

21. Κωνσταντίνος Αντωνόπουλος, Αλγόριθμοι Συστημάτων Συστάσεων, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2021 

22. Φλουρής Ζαχαρίας, Αλγόριθμοι Αναζήτησης Ακραίων τιμών, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2021 

23. Κοροβέσης Βασίλειος, Αναζήτηση Ακραίων τιμών σε γραπτό κείμενο με μεθόδους μηχανικής μάθησης, 

ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2021 

24. Σώκος Κωνσταντίνος, Αλγόριθμοι μηχανικής μάθησης για πρόβλεψη χρονοσειρών, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2021 

25. Ευτυχία Παναγιωτοπούλου, Αξιολόγηση της απόδοσης μοντέλων στην πρόβλεψη της αναλογίας κλικς προς 

τον αριθμό εμφανίσεων ψηφιακών διαφημίσεων, ΠΜΣ MCDA, 2021 

26. Ανδρέας Γεντεκάκης, Σχεδιασμός Πράκτορα Συζήτησης Με Χρήση Τεχνικών Βαθιάς Μάθησης, ΠΜΣ 

MCDA, 2021 

27. Αικατερίνη Δ. Αναστασοπούλου, Πολυτροπική Ανάλυση Συναισθήματος, ΠΜΣ MCDA, 2021 

28. Βαγγέλης Κωστούλας, Αυτόματοι Κωδικοποιητές με Αντιληπτική Συνάρτηση Κόστους για την Ανίχνευση 

Ανωμαλιών σε Εικόνες, ΠΜΣ MCDA, 2021 

29. Ευστάθιος - Κωνσταντίνος Σταθόπουλος, Πρόβλεψη του ρυθμού των κλικ ως συνιστώσας συστημάτων 

Δημοπρασιών Πραγματικού Χρόνου, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΜΣ MCDA, 2021 

30. Γίωργος Δελατόλας, Επεξεργασία Φυσικής Γλώσσας, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΜΣ MCDA, 

2021 

31. Χρήστος Διδάχος, Χρήση Τεχνικών Βαθιάς Μάθησης για Λογισμικό Αυτόνομης Οδήγησης, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία, ΠΜΣ MCDA, 2021 

32. Ελέσα Μαρούντα, Ταξινόμηση Εικόνων με Βαθιά Μάθηση, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΜΣ 

MCDA, 2021 

33. Τσιαπακίδου Βασιλική, Δυαδική Ανάλυση Συναισθήματος μέσω του Αλγόριθμου Bert, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2020 

34. Κόμπος Ανδρέας, Εντοπισμός Ψευδών Ειδήσεων με Χρήση Μεθόδων Μηχανικής Μάθησης, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 

2020 

35. Σταύρος Σταυρόπουλος, «Συνελικτικά Νευρωνικά Δίκτυα και Εφαρμογή τους σε Αναγνώριση Εικόνας από 

Κινητά Τηλέφωνα», ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2020 

36. Ευγενία Αποστολοπούλου, «Αναγνώριση Προσώπου σε Μεγάλα Δεδομένα», ΠΜΣ "Μαθηματικά και 

σύγχρονες εφαρμογές", 2020 

37. Καραμπέρη Χριστίνα, «Συστήματα Συστάσεων», Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΜΣ "Μαθηματικά 

και σύγχρονες εφαρμογές", 2020 
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38. Οικονομόπουλος Παπαχρονόπουλος Ιωάννης, " Βαθιά Νευρωνικά Δίκτυα και Εφαρμογή τους στην Ανάλυση 

Συναισθήματος",  Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΜΣ MCDA, 2020 

39. Λαμπράκης Χρήστος, "Βαθιά Μάθηση και Βιοπληροφορική",  Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΜΣ 

MCDA, 2020 

40. Βλαχογεώργος Μάριος, Μέθοδοι ομαδοποίησης για τον εντοπισμό έκτροπων τιμών, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ MCDA, 2020 

41. Χαράλαμπος Λιάπης, Αυτόματη Σύνοψη Κειμένων με χρήση Μηχανικής Μάθησης, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2020 

42. Ηλιάνα Παλιάρη, Πρόβλεψη Μελλοντικών Τιμών του Bitcoin με την χρήση Βαθιών Νευρωνικών Δικτύων, 

ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2019 

43. Νικόλαος Μήτσης, Ταξινόμηση εικόνων με χρήση βαθιων νευρωνικών δικτύων, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2019 

44. Ζησιμοπούλου Παναγιώτα, Βαθιά Μάθηση από Ιατρικές Εικόνες, ΔΜΠΣ "Μαθηματικά των Υπολογιστών 

και των Αποφάσεων", 2019 

45. Παντελής Λιναρδάτος, "Πρόβλεψη των Μελλοντικών Τιμών του Bitcoin Συνδυάζοντας Παρελθοντικές 

Τιμές και Εξόρυξη Άποψης από Κοινωνικά Δίκτυα", Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ 

"Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2019 

46. Ιωάννα Καραγεώργου, Πρόβλεψη πτωχεύσεων επιχειρήσεων με μεθόδους Εξόρυξης Δεδομένων, 

Διατμηματικού Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών "Μαθηματικά των Υπολογιστών και των 

Αποφάσεων", 2019 

47. Στέφανος Τσιαπάλας, «Αξιολόγηση Αλγορίθμων Ενεργής Μηχανικής Μάθησης», Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2019. 

48. Κων/νος Κανίστρας, «Αξιολόγηση Αλγορίθμων Προεπεξεργασίας Δεδομένων στην Ανακάλυψη Γνώσης», 

Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2018 

49. Κων/να Αλεξανδρή, «Βαθιά Νευρωνικά Δίκτυα», Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  Διατμηματικού 

Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών "Μαθηματικά των Υπολογιστών και των Αποφάσεων", 2018 

50. Αναστασία Παπακωνσταντίνου, Αξιολόγηση ιδιωτικών επενδύσεων του Ν.3299/04 με χρήση αλγορίθμων 

Μηχανικής Μάθησης, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 

2018 

51. Μιχαήλ Λιαρμακόπουλος, Ενεργητική Μηχανική Μάθηση, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ 

"Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2018 

52. Αικατερίνη Χ. Καρανικόλα, Κατηγοριοποίηση ομιλητών με χρήση αλγορίθμων Μηχανικής Μάθησης, 

Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  Διατμηματικού Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών 

"Μαθηματικά των Υπολογιστών και των Αποφάσεων", 2017 

53. Θηβαίος Ιωάννης, «Μελέτη και αξιολόγηση τεχνικών εξόρυξης πολιτικής γνώμης σε tweets», Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία,  Διατμηματικού Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών "Μαθηματικά των 

Υπολογιστών και των Αποφάσεων", 2017  

54. Βασίλειος Μπονάρος, Χρήση μηχανικής μάθησης για αναγνώριση captcha, Μεταπτυχιακή διπλωματική 

εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2017 

55. Δήμoυ Ελένη, "Μελέτη και αξιολόγηση τεχνικών κατηγοριοποίησης συναισθήματος σε σχόλια χρηστών στο 

Διαδίκτυο". Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  Διατμηματικού Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών 

"Μαθηματικά των Υπολογιστών και των Αποφάσεων", 2016 

56. Βαγγέλης Καζλάροφ, "Υπολογιστική Όραση και Μηχανική Μάθηση για Αναγνώριση Συμβόλων 

Νοηματικής Γλώσσας", Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες 

εφαρμογές", 2016 

57. ΑΙΚΑΤΕΡΙΝΗ ΚΑΛΟΝΑΚΗ, Αξιολόγηση Μεθοδολογιών Επιλογής Περιπτώσεων στη Μάθηση Βασισμένη 

στα Στιγμιότυπα, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2016 

58. ΓΙΑΝΝΑΚΟΠΟΥΛΟΣ ΠΑΝΤΕΛΗΣ, Συγκριση Αλγοριθμων Συσταδοποιησης, Μεταπτυχιακή διπλωματική 

εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2016 

59. ΓΚΟΤΖΗ ΓΕΩΡΓΙΑ, Συγκριση Αλγοριθμων Boosting, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 

2016 

60. ΤΟΥΡΒΑΛΗΣ ΕΥΑΓΓΕΛΟΣ, ΑΞΙΟΛΟΓΗΣΗ ΜΕΘΟΔΟΛΟΓΙΩΝ ΔΙΑΧΕΙΡΙΣΗΣ ΕΛΛΙΠΩΝ ΤΙΜΩΝ ΣΕ 

ΠΡΟΒΛΗΜΑΤΑ ΕΞΟΡΥΞΗΣ ΔΕΔΟΜΕΝΩΝ, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2016 
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61. Ελευθερία Παϊδούση, "Δέντρα Αποφάσεων". Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, Διατμηματικού 

Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών "Μαθηματικά των Υπολογιστών και των Αποφάσεων", 2016 

62. Αριδάς Χρήστος, ΜΗΧΑΝΙΚΗ ΜΑΘΗΣΗ ΜΕ ΜΕΡΙΚΗ ΕΠΙΒΛΕΨΗ, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, 

ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2015 

63. ΜΠΑΛΕΛΗ ΣΟΦΙΑ, ΚΟΣΤΟΛΟΓΗΣΗ ΛΟΓΙΣΜΙΚΟΥ ΜΕ ΧΡΗΣΗ ΜΕΘΟΔΩΝ ΜΗΧΑΝΙΚΗΣ 

ΜΑΘΗΣΗΣ, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2015 

64. ΠΟΛΥΚΡΑΤΗΣ ΑΝΤΩΝΙΟΣ, ΤΑΞΙΝΟΜΗΣΗ ΕΙΚΟΝΩΝ ΜΕ ΒΑΣΗ ΤΟ ΠΕΡΙΕΧΟΜΕΝΟ, 

Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2015 

65. ΚΟΝΤΟΘΑΝΑΣΗΣ ΒΑΣΙΛΕΙΟΣ, ΑΝΙΧΝΕΥΣΗ ΕΙΣΒΟΛΩΝ ΣΕ ΔΙΚΤΥΑ Η/Υ ΜΕ ΧΡΗΣΗ ΜΕΘΟΔΩΝ 

ΜΗΧΑΝΙΚΗΣ ΜΑΘΗΣΗΣ, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2015 

66. Ιωάννα Σταμούλη, Αντιμετώπιση Ελλιπών Τιμών σε Προβλήματα Εξόρυξης Δεδομένων, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2015 

67. Κυρίτσης Κωνσταντίνος, Νευρωνικά Δίκτυα και Μηχανές Διανυσματικής Υποστήριξης, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2014 

68. Αναστασία-Δήμητρα Λυπιτάκη, Μηχανική Μάθηση σε Ανομοιογενή Δεδομένα, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2014 

69. Χάρης Κωτσιόπουλος, Αναγνώριση Προτύπων από Εικόνες,  Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  

Διατμηματικού Προγράμματος Μεταπτυχιακών Σπουδών "Μαθηματικά των Υπολογιστών και των 

Αποφάσεων", 2014 

70. ΜΠΟΥΦΗ ΓΕΩΡΓΙΑ, ΤΑΞΙΝΟΜΗΣΗ ΔΕΔΟΜΕΝΩΝ ΠΟΛΛΑΠΛΗΣ ΕΤΙΚΕΤΑΣ, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2014 

71. ΚΕΚΕΛΗΣ ΑΛΕΞΑΝΔΡΟΣ, ΑΞΙΟΛΟΓΗΣΗ ΕΛΕΥΘΕΡΑ ΔΙΑΘΕΣΙΜΩΝ ΛΟΓΙΣΜΙΚΩΝ ΕΞΟΡΥΞΗΣ 

ΓΝΩΣΗΣ, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2014 

72. ΚΑΡΑΓΙΩΡΓΗΣ ΔΗΜΗΤΡΙΟΣ, ΕΠΙΤΗΡΟΥΜΕΝΗ ΜΗΧΑΝΙΚΗ ΜΑΘΗΣΗ ΣΕ ΠΡΟΒΛΗΜΑΤΑ 

ΔΙΑΤΕΤΑΓΜΕΝΩΝ ΚΑΤΗΓΟΡΙΩΝ, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2014 

73. Νίκος Διαμαντόπουλος, Πρόβλημα αναγνώρισης της αναδίπλωσης μιας πρωτεΐνης: Μια πρόταση επίλυσης 

σε Λογικό Προγραμματισμό με Διαχείριση Περιορισμών, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ 

"Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2014 

74. Στεργίου Κωνσταντίνος, Αλγόριθμοι Μηχανικής Μάθησης σε Πολυεπεξεργαστικά Περιβάλλοντα, 

Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ "Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2014 

75. Αθηνά Τσίντζου, Ανίχνευση Παραποιημένων Λογιστικών Καταστάσεων και Πρόβλεψη Πτώχευσεων 

Επιχειρήσεων με Μεθόδους Εξόρυξης Δεδομένων, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία,  ΠΜΣ 

"Μαθηματικά και σύγχρονες εφαρμογές", 2014 

76. Δημήτριος Νεράντζης, «Εξόρυξη γνώσης από μέσα κοινωνικής 

δικτύωσης: Μελέτη περίπτωσης στο Twitter», Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΔΠΜΣ «Μαθηματικά 

των Υπολογιστών και των Αποφάσεων», Πανεπιστήμιο Πατρών 2013 

77. Σπύρος Γεωργακόπουλος, «Αναγνώριση Προσώπων από Εικόνες», Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, 

ΠΜΣ «Μαθηματικά και Σύγχρονες Εφαρμογές», Πανεπιστήμιο Πατρών 2013 

78. Μαλλίνη Μαρία, Μηχανική Μάθηση σε Ανομοιογενή Δεδομένα, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, 

ΕΑΠ, 2013 

79. Καρδουλάκη Αγγελική, Εξόρυξη Γνώσης σε Εκπαιδευτικά Δεδομένα, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, 

ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2013 

80. Τζήκας Κώστας, Εξόρυξη Γνώσης από Ιατροβιολογικά Δεδομένα, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, 

ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2013 

81. Χερουβείμ Αριστείδης, Συνδιάζοντας Αλγόριθμους Επιτηρούμενης Μηχανικής Μάθησης, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2013 

82. Δεληγιάννη Δέσποινα, Εφαρμογή μεθόδων εξόρυξης γνώσης στην πρόβλεψη πτωχεύσεων επιχειρήσεων, 

Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2012 

83. Κάμος Ηλίας, Χρηση Αλγοριθμων Εξορυξης Γνωσης Για Εγκριση Πιστωτικων Καρτων, Μεταπτυχιακή 

διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2012 

84. Ματθαιου Φωτεινη, Χρηση Αλγοριθμων Εξορυξης Γνωσης Για Εγκριση Στεγαστικων Δανειων, 

Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2012 
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85. Παππάς Εμμανουήλ, Εξόρυξη γνώσης σε βάσεις κειμένων, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 

2012 

86. Ηλίας Ζουμπουλίδης, Εφαρμογή μεθόδων εξόρυξης γνώσης στον εντοπισμό παραποιημένων λογιστικών 

καταστάσεων, Μεταπτυχιακή διπλωματική εργασία, ΠΛΣ, ΕΑΠ, 2012 

 

Επίβλεψη Πτυχιακών Εργασιών 
1. Αλέξης Τερπίνας. Χρήση τεχνητών νευρωνικών δικτύων για την αναγνώριση γραμμάτων της νοηματικής, 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2023. 

2. Παύλος Πούλος, Επιστήμη Δεδομένων, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2022. 

3. Στασινός Παναγιώτης, Ανάλυση συναισθήματος σε δεδομένα του Twitter με χρήση μεθόδων μηχανικής 

μάθησης, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2021. 

4. Καστανάς Σωτήριος, Η χρήση της ενισχυτικής μάθησης στα ηλεκτρονικά παιχνίδια, Πανεπιστήμιο Πατρών, 

2021. 

5. Σταμάτη Κωνσταντίνας-Μαρίας, Αλγόριθμοι Κατηγοριοποίησης: Μια μελέτη περίπτωσης, Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2021. 

6. Παναγιώτου Γεώργιος, Τεχνικές Μείωσης Διαστασιμότητας, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2021. 

7. Τεντσίδου Ευμορφία, Ερμηνεύσιμη Μηχανική Μάθηση, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2021 

8. Vicheva Valentina, Πρόβλεψη τιμών χρονοσειρών με χρήση αλγορίθμων μηχανικής μάθησης και βαθιάς 

μάθησης, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2021 

9. Κυριακόπουλος Κων/νος, Αλγόριθμος Κοντινότερων Γειτόνων και Εφαρμογές, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2021. 

10. Παπαδάκη Καλλιόπη, Χρήση μηχανικής μάθησης για πρόβλεψη κρουσμάτων Covid-19, Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2020. 

11. Βεζάλης Χρήστος, Ταξινόμηση εικόνων με βάση το περιεχόμενο, πτυχιακή εργασία, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2020. 

12. Νικόλαος Τσικούρας, "Μπεϋζιανά ∆ίκτυα και Εφαρμογές τους", Πανεπιστήμιο Πατρών, 2020. 

13. Ιφιγένεια Μπούμπαλη, "Τεχνητά Νευρωνικά Δίκτυα", Πανεπιστήμιο Πατρών, 2020. 

14. Αναστασίου Ευτυχία, "Αλγόριθμοι μηχανικής μάθησης και εφαρμογές σε ιατροβιολογικά προβλήματα", 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2019. 

15. Νίκος Τεπετές, "Κανόνες Ταξινόμησης Δεδομένων", Πανεπιστήμιο Πατρών, 2019. 

16. Ηλίας Παρρίσης, Πρόβλεψη χρονολογικών σειρών με χρήση αλγορίθμων μηχανικής μάθησης, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 

2019. 

17. Νικόλαος Πηλίδης, "Οπτική αναγνώριση χαρακτήρων με χρήση συνελικτικών νευρωνικών δικτύων", 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2019. 

18. Ευάγγελος Στεργίου, "Αυτοματοποιημένη Μηχανική Μάθηση", Πανεπιστήμιο Πατρών, 2019. 

19. Θεόδωρος Ταμβακέλλης, "Εξόρυξη Γνώσης από Βιολογικά και Βιοϊατρικά δεδομένα", Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2018. 

20. Τσατάλης Βασίλειος, Ταξινόμηση εικόνων με βάση το περιεχόμενο, πτυχιακή εργασία, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2018. 

21. Αθανασία Μπαλασοπούλου, Εξόρυξη γνώσης από εικόνες, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2018. 

22. Μαρία Μπαζιώτη, Ανάλυση συναισθήματος με χρήση τεχνικών μηχανικής μάθησης σε δεδομένα από το 

Twitter, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2018. 

23. Μαρία Θεοδωροπούλου, Αξιολόγηση μοντέλων παλινδρόμησης στην εκτίμηση πιστοληπτικής ικανότητας 

χωρών, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2017. 

24. Κατερίνα Χριστοπούλου, Ανάλυση συναισθήματος με χρήση τεχνικών μηχανικής μάθησης, Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2017. 

25. Κωνσταντίνα Γιώτη, Χρήση αλγορίθμων εξόρυξης δεδομένων στην ασφάλεια δικτύων, Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2017. 

26. Παντελής Λιναρδάτος, Πρόβλεψη Αποτελεσμάτων Αγώνων Ποδοσφαίρου με Χρήση Μηχανικής Μάθησης, 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2017. 

27. Κων/νος Λάμπης, Ανάπτυξη μηχανισμού διαχείρισης σελιδοδεικτών (bookmarks) σε σύστημα αναζήτησης 

επιστημονικών δημοσιεύσεων, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2017. 

28. Παπαστεφανόπουλος Βασίλειος, Βαθμολόγηση Πιστοληπτικής Ικανότητας με Χρήση Μηχανικής Μάθησης, 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2017. 

29. Αθανασιάδης Γρηγόριος, Πρόβλεψη αποτελεσμάτων αγώνων με χρήση μεθόδων μηχανικής μάθησης, 

πτυχιακή εργασία, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2016 
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30. Παπαδομιχελάκης Θεόδωρος, Εφαρμογή Μεθόδων Μηχανικής Μάθησης με Μερική Επίβλεψη στην 

Πρόβλεψη Πτωχεύσεων Επιχειρήσεων, πτυχιακή εργασία, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2016 

31. Γαρεφαλάκης Χρήστος, Αυτόματo Φιλτράρισμα Ανεπιθύμητης Ηλεκτρονικής Αλληλογραφίας με Χρήση 

Μεθόδων Μηχανικής Μάθησης, πτυχιακή εργασία, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2015  

32. Βασιλική Φιλλιπή, "Αριθμητική Ανάλυση: Υλοποίηση Γνωστών Αλγορίθμων σε Javascript", Τμήμα 

Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2014. 

33. Βλάχου Ουρανία, Κανόνες Συσχέτισης, Τμήμα Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2014. 

34. Μπαμπούρη Ευφροσύνη, Εξόρυξη Γνώσης μέσω Δένδρων Απόφασης, Τμήμα Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο 

Πατρών, 2014. 

35. Βασιλική Μητρογιάννη, Εφαρμογή των Αλγορίθμων Εξόρυξης Γνώσης σε Τραπεζικά Δεδομένα, Τμήμα 

Μαθηματικών, Πανεπιστήμιο Πατρών, 2014. 

36. Μπιρμπίλη Σταματίνα, Εξορυξης Γνωσης Σε Κείμενα Κοινωνικών Δικτύων, πτυχιακή εργασία, ΠΛΗ, ΕΑΠ, 

2013 

37. Κουτροπούλου Θεώνη, Εξόρυξη Γνώσης από Βάσεις Δεδομένων: Χρήση R, Τμήμα Μαθηματικών, 

Πανεπιστήμιο Πατρών, 2013. 

38. Καλλιδώνης Ιωάννης, Χρηση Αλγοριθμων Εξορυξης Γνωσης Σε Τραπεζικες Εφαρμογες, πτυχιακή εργασία, 

ΠΛΗ, ΕΑΠ, 2012 

39. Πάγκαλος Βασίλειος, Χρηση Αλγοριθμων Εξορυξης Γνωσης Για Εγκριση Πιστωτικων Καρτων, Πτυχιακή 

Εργασία, ΤΜΗΜΑ ΕΠΙΣΤΗΜΗΣ ΚΑΙ ΤΕΧΝΟΛΟΓΙΑΣ ΥΠΟΛΟΓΙΣΤΩΝ, ΠΑΝΕΠΙΣΤΗΜΙΟ 

ΠΕΛΟΠΟΝΝΗΣΟΥ, 2010 

40. Μουράτης Θωµάς, Εξόρυξη γνώσης από κείµενο, Πτυχιακή Εργασία, ΤΜΗΜΑ ΕΠΙΣΤΗΜΗΣ ΚΑΙ 

ΤΕΧΝΟΛΟΓΙΑΣ ΥΠΟΛΟΓΙΣΤΩΝ, ΠΑΝΕΠΙΣΤΗΜΙΟ ΠΕΛΟΠΟΝΝΗΣΟΥ, 2009. 

41. Δανακάκης Ιωάννης, Ρουμελιώτη Μαρία, Χάλαρη Σταυρούλα (2009), Μοντέλα Ανάλυσης Λογιστικών 

Πληροφοριακών Συστημάτων,  Τμήμα Λογιστικής, ΑΤΕΙ Πατρών. 

42. Καγκαράκης Παναγιώτης, Δεληκανίδης Παντελής, Μελέτη και Συγκριτική Παρουσίαση των Καλύτερων 

Μηχανών Αναζήτησης στην Ελλάδα και στον κόσμο, ΑΤΕΙ Πατρών, 2009. 

43. Ζήκα Σταυρούλα, Ζουπάνος Μιχαήλ, Γεωργιάδου Ελένη (2005), Κανόνες συσχέτισης πάνω σε θέματα 

λογιστικής, Τμήμα Λογιστικής, ΑΤΕΙ Πατρών. 

44. Σοφογιάννη Βασιλική, Ζαγογιάννη Δήμητρα, Ζαφειροπούλου Ουρανία (2004), Σύστημα υποστήριξης 

αποφάσεων έγκρισης τραπεζικών δανείων, Τμήμα Λογιστικής, ΑΤΕΙ Πατρών. 

 

Δοικητικό Έργο στο τμήμα Μαθηματικών Πανεπιστημίου Πατρών 
• Συντονιστής της επιτροπής Erasmus+ 

• Συντονιστής της επιτροπής Πρακτικής Άσκησης 

• Μέλος της επιτροπής  του Μεταπτυχιακού Προγράμματος Σπουδών MCDA 

• Συντονιστής στην ομάδα υποστήριξης της διαδικτυακής σελίδας του τμήματος 

 

ΜΕΛΟΣ ΕΠΙΤΡΟΠΩΝ ΔΙΕΘΝΩΝ ΕΠΙΣΤΗΜΟΝΙΚΩΝ ΠΕΡΙΟΔΙΚΩΝ 
1. Associate Editor, Artificial Intelligence Tools 

2. Associate Editor, Intelligent Decision Technologies 

3. Special issue co-organizer in Journal IEEE Transactions on Fuzzy Systems, Vol1, 2021 

4. Special issue co-organizer in Journal of Evolutionary Intelligence, Vol. 13 (2), 2020. 

5. Special issue co-organizer in Journal of Intelligent Data Analysis 23 (2019) S1–S2 

6. Special issue co-organizer in Journal of Computational Methods in Sciences and Engineering, Volume 11, 

Number 3 / 2011. 

7. Special issue co-organizer in Journal of Computational Methods in Sciences and Engineering, Volume 8, 

Number 3 / 2008. 

8. Member of the editorial board of Entropy Journal 

9. Member of the editorial board of Evolutionary Intelligence 

10. Member of the editorial board of International Arab Journal of Information Technology (IAJIT) 

11. Member of the editorial board of Journal of Convergence Information Technology (IJCIT) 

12. Member of the editorial board of Informatics Journal (ISSN 2227-9709) 
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13. Member of the editorial board of International Journal of Information Sciences and Computer Engineering 

(IJISCE) 

14. Member of the editorial board of IJMIA (International Journal on Data Mining and Intelligent Information 

Technology Applications) 

15. Member of the editorial board of International Journal of Intelligent Information Processing (IJIIP) 

16. Member of the editorial board of International Journal of Computational and Engineering 

17. Member of the editorial board of International Journal of Research Innovations in Knowledge Discovery & 

Mining 

18. Member of the editorial board of Machine Learning Research 

 

ΚΡΙΤΗΣ ΕΡΓΑΣΙΩΝ ΔΙΕΘΝΩΝ ΕΠΙΣΤΗΜΟΝΙΚΩΝ ΠΕΡΙΟΔΙΚΩΝ 
 

1.  Pattern Recognition Journal 

2.  IEEE Transactions on Signal Processing 

3.  IEEE Transactions on Cybernetics 

4.  Pattern Analysis and Machine Intelligence Journal 

5.  International Journal of Information Technology & Decision Making 

6.  International Journal of Intelligent Systems in Accounting, Finance and Management 

7.  Journal of Intelligent Manufacturing 

8.  Journal of Mathematical Problems in Engineering 

9.  Journal of Computational Science 

10.  The Computer Journal 

11.  Entropy Journal 

12.  Eurasia Journal of Mathematics, Science and Technology Education 

13.  Neural Computing and Applications 

14.  IEEE Transactions on Systems, Man, and Cybernetics--Part B: Cybernetics 

15.  Journal of Data Mining and Knowledge Discovery 

16.  Journal of JZUS-A 

17.  IEEE Transactions on Information Technology in Biomedicine 

18.  IET Intelligent Transport Systems 

19.  BMC Medical Informatics and Decision Making 

20.  Journal of Applied Mathematics 

21.  Knowledge-Based Systems 

22.  Computational Intelligence Systems 

23.  Information Processing Letters 

24.  Neurocomputing 

25.  International Journal of Systems Science 

26.  International Journal of Metaheuristics 

27.  Journal of King Saud University - Computer and Information Sciences 

28.  Journal of Intelligent and Fuzzy Systems 

29.  Wiley Encyclopedia of Operations Research and Management Science 

30.  Engineering Applications of Artificial Intelligence 

31.  The Arabian Journal for Science and Engineering. 

32.  Computational and Mathematical Methods in Medicine 

33.  Computational and Mathematical Organization Theory 

34.  Future Generation Computer Systems 

35.  Asia Pacific Education Review 

36.  Computational Intelligence and Neuroscience 

37.  IEEE Transactions on Knowledge and Data Engineering 

38. Landscape and Urban Planning 

39. Algorithms (CODEN: ALGOCH) 

40. Journal of Computer Networks and Communications 

41. Evolving Systems 
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42. Sensors 

43. Journal of Engineering 

44. Communications in Statistics – Theory and Methods 

45. Advances in Artificial Intelligence 

46. IEEE Transactions on Learning Technologies 

47. Egyptian Informatics Journal 

48. Mobile Information Systems 

49. Journal of Electrical and Computer Engineering 

50. Journal of Business Economics 

51. Journal of the Operational Research Society 

52. American Journal of Educational Research 

53. International Journal of Bio-Inspired Computation 

54. International Journal of Distributed Sensor Networks 

55. PLOS ONE 

56. Machine Learning and Knowledge Extraction 

57. Journal of Pattern Recognition and Artificial Intelligence 

58. Informatica 

59. Statistical Methods in Medical Research 

60. Industrial Management & Data Systems 

61. Recent Advances in Electrical & Electronic Engineering 

62. Symmetry (ISSN 2073-8994; CODEN: SYMMAM) 

63. ISPRS Journal of Photogrammetry and Remote Sensing 

64. International Journal on Information Technologies and Security 

65. Journal of Healthcare Engineering 

66. International Journal of Engineering Education 

67. Applied Sciences 

68. Computer Networks 

69. IEEE Transactions on Fuzzy Systems 

70. Annual Reviews in Control 

71. Molecules 

72. Current Medical Imaging Reviews 

73. Sustainability 

74. Electronic Journal of Information Systems Evaluation (EJISE) 

75. International Journal of Web Engineering and Technology 

76. International Journal of Computing Science and Mathematics 

77. Computer Methods and Programs in Biomedicine 

78. Journal of Educational Data Mining (JEDM) 

79. Genes 

80. Data Science 

81. ICT Express 

82. Big Data and Cognitive Computing 

83. Soft Computing 

84. Children and Youth Services Review 

85. Heliyon 

86. Journal of AI and Data Mining 

87. Journal of the Franklin Institute 

88. Neural Processing Letters 

89. Research in Higher Education Journal 

90. Chemical Engineering Science 

91. Communications in Statistics - Simulation and Computation 

92. Scientific Reports 

93. Remote Sensing 

94. Measurement 
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95. Information and Learning Sciences 

96. SN Applied Sciences 

97. Signal Processing: Image Communication 

98. Learning and Instruction 

99. Open Computer Science 

100. Nanomaterials 

101. Socio-Economic Planning Sciences 

102. British Journal of Educational Technology 

103. Information Processing and Management 

104. Mathematics 

105. International Journal on Information Security and Applications 

106. Environmental Processes 

107. Science Progress 

108. Journal of Hazardous Materials 

109. Geoderma 

110. Flexible Services and Manufacturing 

111. AI and Ethics 

112. Machine Learning with Applications 

113. Entertainment Computing 

114. Automatika 

115. Journal for the Study of Education and Development 

116. npj Computational Materials 

117. Digital Signal Processing 

 

ΜΕΛΟΣ ΕΠΙΤΡΟΠΩΝ ΔΙΕΘΝΩΝ ΣΥΝΕΔΡΙΩΝ 
1. IEEE International Conference on Fuzzy Systems (FUZZ-IEEE 2024), Yokohama, Japan, June 30 - July 5, 

2024. 

2. 9th Symposium on Computer Vision and the Internet (VisionNet'23), December 18-20, India 

3. Seventh International Symposium on Intelligent Systems Technologies and Applications (ISTA'23), 

December 18-20, India 

4. International Program Committee of ICPRAM 2023, 22-24/2/2023, Portugal 

5. International Program Committee of 4th International Conference on Machine Learning & Trends (MLT 

2023), 25-26/3/2023, Australia 

6. International Program Committee of CoDIT’22 Conference on Control, Decision and Information 

Technologies, 17-20/5/2022. 

7. International Program Committee of ICPRAM 2022, 3-5/2/2022, Online Streaming 

8. International Program Committee of ICCS 2022, The International Conference on Computational Science, 

London, United Kingdom, 21-23 June, 2022 

9. International Program Committee of 6th International Conference on Advances in Computing and Data 

Sciences (ICACDS)-2022,  India on April 22-23, 2022. 

10. International Program Committee of The Eighth International Symposium on Computer Vision and the 

Internet (VisionNet'22) August 31, September 1-2, 2022, Kerala, India. 

11. International Program Committee of  7th International Symposium on Intelligent Informatics (ISI'22), Kerala, 

India 

12. International Program Committee of IEEE ICTAI-2021 The 33rd IEEE International Conference on Tools 

with Artificial Intelligence (ICTAI) Virtually, 1-3/11/2021 

13. International Program Committee of The 3rd International Conference on Machine Learning and Intelligent 

Systems (MLIS 2021), November 8th-11th, 2021 

14. International Program Committee of 2021 Sixth International Conference on Image Information Processing 

(ICIIP -2021), November 26 - 28, 2021, INDIA 

15. International Program Committee of The 2nd International Conference on Deep Learning, Big Data and 

Blockchain (DEEP-BDB 2021), 23-25 August 2021, Virtual (Online), Springer, AISC 

16. International Program Committee of FUZZ-IEEE 2021, 11-14 July, Luxembourg. 



 

27 

17. International Program Committee of ICPRAM 2021, 4-6/2/2021, Vienna, Austria  

18. International Program Committee, CoDIT 2020, Prague, Czech Republic on June 29 - July 2, 2020. 

19. International Program Committee, International Conference on Machine Learning and Human-Computer 

Interaction (MLHMI 2020), 20-22 March, 2020, Singapore. 

20. International Program Committee, ICPRAM 2020, Malta, 22-24/2/2020 

21. Program Committee for Special Session: Machine Learning for Predictive Models in Engineering 

Applications, Eighteenth International Conference on Machine Learning and Applications (ICMLA 2019), 

Boca Raton, Florida, USA on December 16-19, 2019. 

22. Program Committee for IEEE ICMA 2019, Tianjin, China from August 4 to August 7, 2019. 

23. Program Committee for IEEE Fifth International Conference on Image Information Processing (ICIIP -2019), 

November    15 - 17 , 2019 

24. International Program Committee, ICPRAM 2019, Prague, 19-21/2/2019 

25. Program Committee for the ISTA’19, 18-21/12/2019, Bangalore, India 

26. Program Committee for the Third International Conference on Computing and Network Communications 

(CoCoNet'19), India on December 18-21, 2019. 

27. Program Committee for the DEEP-ML 2019 : The International Conference on Deep Learning and Machine 

Learning in Emerging Applications, Aug 26, 2019 - Aug 28, 2019, Istanbul, Turkey 

28. TPC, International 5th Workshop on Computer Vision and the Internet (VisionNet’18), September 19-22, 

2018, Bangalore, India. 

29. Program Committee for the ISTA’18 symposium in the International Conference on Applied Soft computing 

and Communication Networks (ACN'18), September 19-22, 2018, Bangalore, India 

30. Program Committee for the 2018 IEEE International Conference on Systems, Man, and Cybernetics (SMC 

2018), Japan, Oct. 7-10, 2018. 

31. International Program Committee, 11th International Conference on Educational Data Mining, EDM 2018, 

15-18 July, 2018, New York. 

32. Technical Program Committee, International Symposium on Computational  Intelligence & Applications 

(ISCIA 2018), 28-29 July 2018, Langkawi Island, Malaysia  

33. Technical Program Committee, The Third International Conference on Neuroscience and Cognitive Brain 

Information, BRAININFO 2018, June 24, 2018 to June 28, 2018 - Venice, Italy 

34. Technical Program Committee, The Seventh International Conference on Intelligent Systems and 

Applications INTELLI 2018, June 24, 2018 to June 28, 2018 - Venice, Italy 

35. International Program Committee, ICPRAM 2018, Portugal, 16-18/1/2018 

36. International Program Committee, ICPR 2018, 24th International Conference on Pattern Recognition in 

Beijing, China, August 2018 

37. Program Committee, 10th Hellenic Conference on Artificial Intelligence (SETN2018), July 9-15, 2018, 

Patras 

38. International Program Committee, The International Symposium on Computers and Communictaions(ISoCC 

2018), Las Vegas, USA, August 27-29, 2018. 

39. Technical Program Committee, International Conference on Intelligent Systems and Wireless Technologies 

(ICISWT 2018), Dayananda Sagar University, Bangalore, India from 28 - 30 June 2018. 

40. Technical Program Committee, HCICTE2018 (11th Pan-Hellenic & International Conference on ICT in 

Education), 19-21/10/2018 

41. Technical Program Committee, International Conference on Communication, Computing & Internet of 

Things - (IC3IoT 2018), Sri Sai Ram Engineering College, Chennai, India from 15-17 February 2018. 

42. Technical Program Committee of The Tenth International Conferences on Pervasive Patterns and 

Applications, PATTERNS 2018, February 18 - 22, 2018 - Barcelona, Spain 

43. Technical Program Committee, International Conference on Computer Science and Application Engineering 

(CSAE 2017), October 21 to 23, 2017 in Shanghai, China. 

44. Technical Program Committee, 2017 Fourth IEEE ICIIP (2017 IEEE Second International Conference on 

Image Information Processing), 21 – 23 DECEMBER 2017, India 

45. Technical Program Committee, IEEE Technically Co-Sponsored International Conference on Applied and 

Theoretical Computing and Communication Technology (iCATccT - 2017) , 21 – 23 DECEMBER 2017, 

India 
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46. TPC, 16th IEEE International Conference on Machine Learning and Applications (ICMLA 2017), Mexico 

from December 18 to 21, 2017. 

47. TPC, 3rd Annual International Conference on Computer Science and Mechanical Automation [CSMA2017], 

November 10-12, 2017, Wuhan, Hubei, China 

48. TPC, 3rd International Symposium on Intelligent Systems Technologies and Applications, (ISTA’17), 

September 13-16, 2017, Manipal, India  

49. TPC, Second International Conference on Advanced Wireless Information, Data, and Communication 

Technologies (AWICT 2017). November 13 – 14, 2017, Paris, France 

50. International Program Committee, 57th Annual IACIS International Conference, October 4-7, 2017 in The 

Courtyard Philadelphia Downtown Marriot in Philadelphia. 

51. International Program Committee, 10th International Conference on Educational Data Mining, EDM 2017, 

25-28 June, 2017, Wuhan, China. 

52. Technical Program Committee, International Conference on Computing and Communication Technologies 

for Smart Nation (IC3TSN), 12-14 October, 2017, India   

53. International Program Committee, 2017 International Symposium on Intelligent Unmanned Systems and 

Artificial Intelligence(SIUSAI 2017), Japan, 22-24 Sept, 2017 

54. Program Committee for the 2017 IEEE International Conference on Systems, Man, and Cybernetics (SMC 

2017), Canada, Oct. 5-18, 2017. 

55. Technical Program Committee, International Conference On Smart Technologies For Smart Nation 

(SmartTechCon 2017), REVA University, Bengaluru, India from 17-19 August 2017 

56. International Program Committee, International Conference on Internet of Things and Machine Learning 

(IML 2017), Venue: Liverpool John Moores University, Liverpool city, United Kingdom, October 2017. 

57. International Program Committee, ICPRAM 2017, Portugal, 24-26/2/2017 

58. Technical Program Committee of The Ninth International Conferences on Pervasive Patterns and 

Applications, PATTERNS 2017, February 19 - 23, 2017 - Athens, Greece 

59. Program Committee for the second  International Conference on Internet of Things and Cloud Computing 

(ICC 2017), Cambridge, United Kingdom, March 22nd to 23rd  2017. 

60. Program Committee for BDAW 2016 (International conference on Big Data, Advanced Wireless and 

Communication), Nov 10, 2016 - Nov 11, 2016, Blagoevgrad, Bulgaria 

61. Program Committee for the 2016 IEEE International Conference on Systems, Man, and Cybernetics (SMC 

2016), Hungary, Oct. 9-12, 2016. 

62. Program Committee for the 23rd International Conference on Pattern Recognition, December 4-8, 2016, 

Cancún Center, Cancún, México 

63. International Program Committee, ICPRAM 2016, Italy, 24-26/2/2016 

64. Technical Program Committee of International Conference On Signal Image Processing Communication & 

Automation (ICSIPCA 2016), India from 8-10 December 2016 

65. TPC, International Second Workshop on Computer Vision and the Internet (VisionNet’16), September 21-

25, 2016, Jaipur, India. 

66. Reviewer of the 2nd International Conference on Applied and Theoretical Computing and Communication 

Technology (iCATcct 2016), India, 21-23/7/2016. 

67. TPC, International Symposium on Intelligent Systems Technologies and Applications, (ISTA’16), September 

21-25, 2016, Jaipur, India. 

68. Program Committee in ICSEKD 2016 : International Conference on Software Engineering and Knowledge 

Discovery, Morroco, 22-24/9/2016. 

69. Program Committee in ICACDS 2016 : International Conference on Advances in Computing and Data 

Sciences, India, 29-30/7/2016. 

70. International Program Committee, 9th International Conference on Educational Data Mining, EDM 2016, 

June 29, 2016 - July 2, 2016, Raleigh, NC, USA 

71. TPC, International Second Workshop on Computer Vision and the Internet (VisionNet’15), August 10-13, 

2015, Kerala, India. 

72. TPC, The Fourth International Conference on Intelligent Systems and Applications (INTELLI 2015), October 

11-16, 2015, Malta. 
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73. TPC, International Symposium on Intelligent Systems Technologies and Applications, (ISTA’15), August 

10-13, 2015, Kerala, India. 

74. Program Committee for the 2015 IEEE International Conference on Systems, Man, and Cybernetics (SMC 

2015), Hong Kong Oct. 9-12, 2015. 

75. International Program Committee, ICPRAM 2015, Portugal, 10-12/1/2015 

76. International Program Committee, 8th International Conference on Educational Data Mining, EDM 2015, 

June 26, 2015 - June 29, 2015,UNED, Madrid, Spain  

77. International Program Committee, 2015 IEEE International Conference on Computer Graphics, Vision & 

Information Security - IEEE CGVIS, Nov 2-3, 2015, KIIT University, Bhubaneshwar, Odisha, India 

78. 7th International Conference on Pervasive Patterns and Applications (Patterns'15), 22-27/5/2015, France 

79. Special Track on Knowledge and Cognitive Science and Technologies: KCST 2015, in the context of The 

19th Multi-conference on Systemics, Cybernetics and Informatics: WMSCI 2015, July 12 - 15, 2015 – 

Orlando, Florida, USA 

80. Reviewer of the ICDM 2015, IEEE International Conference on Data Mining, USA, 14-17/11/2015. 

81. Reviewer of the International Conference on Applied and Theoretical Computing and Communication 

Technology (iCATcct 2015), India, October 29, 2015 – October 31, 2015 

82. International Symposium on Biomedical Imaging and Sensing (BIS'14), 24-27/9/2014, India 

83. ICCAAD” 2014 , 25-26 of November, 2014 in Algiers, Algeria. 

84. Program Committee for the 2014 Asian Conference on Computer Vision (ACCV 2014), Nov 1-5, 2014 in 

Singapore. 

85. Program Committee, IACIS 2014, 54th International Conference, October 1 - 4, 2014, The Golden Nugget 

Hotel & Casino, Las Vegas, NV 

86. Program Committee for the 2014 IEEE International Conference on Systems, Man, and Cybernetics (SMC 

2014) that will be held in San Diego, California, USA during Oct. 5-8, 2014. 

87. International Program Committee, ICPRAM 2014, France, 6-8/3/2014 

88. Reviewer of the 18th World Multi-Conference on Systemics, Cybernetics and Informatics: WMSCI 2014, 

July 15 - 18, 2014, Orlando, Florida, USA  

89. Reviewer of Closer 2014, 4th International Conference on Cloud Computing and Services Science, Barcelona, 

3-5/4/2014  

90. TPC, International Workshop on Computer Vision and the Internet (VisionNet’14) -Third International 

Conference on Advances in Computing, Communications and Informatics (ICACNI-2014), June 24-26, 2014, 

Delhi, India. 

91. Technical Programme Committee, 2nd International Conference on Advanced Computing, Networking, and 

Informatics (ICACNI-2014), 24th – 26th June, 2014, Kolkata, India. 

92. Reviewer of MED'13, 21st Mediterranean Conference on Control and Automation, June 25 - 28, 2013, 

Platanias-Chania, Crete - GREECE  

93. International Program Committee, NISS2013, 18-20/6, 2013, Korea 

94. Reviewer of IEEE International Conference on Systems, Man, and Cybernetics (SMC: Systems Science), 

SMC 2013, Mancheter, UK, 13-16 October, 2013. 

95. Technical Program Committee, 2013 Second IEEE ICIIP (2013 IEEE Second International Conference on 

Image Information Processing). 

96. 12th IEEE International Conference on Machine Learning and Applications (ICMLA 2013) 

97. Second International Symposium on Intelligent Informatics (ISI'13), 23-24 August, 2013, India 

98. International Program Committee, IACIS 2013, San Juan, Puerto Rico - October 2-5, 2013 

99. International Program Committee, ICPRAM 2013, Spain, 15-18/2/2013 

100. International Program Committee, ICTAI 2012, November 7-9, 2012, Athens, Greece 

101. International Program Committee, ICACT 2012, Korea, 3-5/12/2012 

102. International Program Committee, ICIPT 2012, Japan, 18-20/9/2012 

103. International Program Committee, ICCCT 2012, Korea, 3-5/12/2012 

104. International Program Committee, 52nd IACIS Conference in Myrtle Beach, South Carolina, October 3 

- 6, 2012 

105. International Program Committee, ICPRAM 2012, Vilamoura - Algarve, Portugal, 6-8/2/2012 

106. International Program Committee, ICMIA2012, Oct. 23 - 25, 2012, Taipei, Taiwan 
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107. International Program Committee, ICCIT2012, 3-5/12/2012, Seoul, Korea. 

108. International Program Committee, The 2nd International Conference on Interaction Sciences: Information 

Technology, Culture and Human, ACM, Korea. 

109. International Program Committee, IEEE International Conference on Convergence Information 

Technology 2009 (ICCIT09), Korea. 

110. International Program Committee, 2009 International Conference on New Trends in Information and 

Service Science, 3rd NISS2009: June 30- July 2, 2009, Beijing, China 

111. International Program Committee, INC2009: International Conference on Networked Computing, August 

25-27, 2009, Korea (IEEE CS). 

112. International Program Committee, NCM2009: 5th International Conference on Networked Computing 

and Advanced Information Management, August 25-27, 2009, Korea (IEEE CS). 

113. International Program Committee, IDC2009: 5th International Conference on Digital Content, 

Multimedia Technology and its Application, August 25-27, 2009, Korea (IEEE CS). 

114. International Program Committee, IMS2009: the 5th International Conference on Advanced Information 

Management and Service, August 25-27, 2009, Korea (IEEE CS). 

115. International Program Committee, 1st INTERNATIONAL CONFERENCE ON THE WEB SCIENCE - 

ICWebScience 2009, Athens Greece, May 2009.  

116. International Program Committee, 2nd world summit on the knowledge society (WSKS 2009) 

117. 48th Annual IACIS International Conference, October 1—4, 2008, Savannah, Georgia, USA 

118. International Program Committee, IEEE International Conference on Convergence Information 

Technology 2008 (ICCIT08), Nov. 2008, Busan , Korea. 

119. Program committee, 2nd International ACM Workshop Improving Non-English Web Searching 

(iNEWS08), Napa Valley Marriott Hotel & Spa: Napa Valley, California October 26-30, 2008. 

120. International Program Committee, NCM2008: 4th International Conference on Networked Computing 

and Advanced Information Management, September 2-4, 2008, Gyeongju, Korea (IEEE CS). 

121. PC Member, 19th IEEE International Conference on Tools with Artificial Intelligence (ICTAI 2007), 

October 29-31, Patra, Greece.  

122. Scientific Committee Member First World Summit on the Knowledge Society, 24-28 September, Athens, 

2008, Greece.  

123. Συν-διοργανωτής mini-symposium on "Hybrid Intelligent Systems and Knowledge Management", within 

the framework of the Conference HERCMA 2007, The Eighth Hellenic European Research on Computer 

Mathematics and its Applications, September 20-22, 2007, Athens University of Economics and Business, 

Athens, Greece.  

124. Program Committee of the 2nd International Conference of Computer Science and Network Security, 

August 28-29, 2006, COEX, Seoul, Korea.  

125. Chairman in the International Conference on Computer Science, Vienna, March 29-31, 2006. 

126. Reviewer of the 9th WSEAS International Conference on APPLIED MATHEMATICS (MATH 06), 

Istanbul, Turkey, May 27-29, 2006. 

127. Reviewer of the 6th WSEAS International Conference on SOFTWARE ENGINEERING, PARALLEL 

and DISTRIBUTED SYSTEMS (SEPADS '07), Corfu, Greece, February 16-19, 2007. 

128. Reviewer of the 6th WSEAS International Conference on ARTIFICIAL INTELLIGENCE, 

KNOWLEDGE ENGINEERING and DATA BASES (AIKED '07), Corfu, Greece, February 16-19, 2007.  

129. Reviewer of the 6th WSEAS International Conference on 6th WSEAS International Conference on 

SIGNAL PROCESSING, ROBOTICS and AUTOMATION (ISPRA '07), Corfu, Greece, February 16-19, 

2007.  

130. Reviewer of the 6th WSEAS International Conference on INSTRUMENTATION, MEASUREMENT, 

CIRCUITS and SYSTEMS (IMCAS '07), Hangzhou, China, April 15-17, 2007.  

131. Reviewer of the 6th WSEAS International Conference on APPLIED COMPUTER SCIENCE (ACOS 

'07), Hangzhou, China, April 15-17, 2007.  

132. Reviewer of the 7th WSEAS Int. Conference on MULTIMEDIA SYSTEMS & SIGNAL PROCESSING 

(MUSP '07), Hangzhou, China, April 15-17, 2007.  

133. Reviewer of the 7th WSEAS Int. Conference on ROBOTICS, CONTROL and MANUFACTURING 

TECHNOLOGY (ROCOM '07), Hangzhou, China, April 15-17, 2007. 
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134. Reviewer of the Ninth Asian Conference on Computer Vision, China, September 2009. 
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